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INTISARI

Salah satu faktor yang mempengaruhi kualitas sebuah perguruan tinggi
adalah kinerja mahasiswa yang dapat diukur melalui lamanya masa studi. Semakin
cepat masa studi mahasiswa maka kinerja mahasiswa semakin baik, begitu juga
sebaliknya. Badan Akreditasi Nasional Perguruan Tinggi (BAN PT) bertugas
untuk menilai kualitas perguruan tinggi. Dengan penilaian tersebut perguruan
tinggi akan lebih meningkatkan mutu dan kualitas guna mencapai suatu visi, misi
dan tujuan perguruan tinggi. Perguruan tinggi mempunyai peran penting dalam
mengelola dan mengevaluasi kinerja mahasiswa khususnya kelulusan mahasiswa.

Data pada perguruan tinggi belum dimanfaatkan untuk memahami kondisi
sebuah perguruan tinggi dalam rangka perbaikan mutu & kualitas. Proses untuk
mendapatkan informasi yang berguna dari sejumlah data yang besar sehingga
didapat suatu pengetahuan disebut data mining (penambangan data). Pada
penelitian ini akan dibuat sebuah aplikasi untuk memprediksi masa studi
mahasiswa Universitas Widya Dharma (UNWIDHA) Klaten berbasis desktop
dengan mengimplementasikan kombinasi algoritma Bayesian Network (BN) dan
K-Nearest Neighbors (KNN).

Penelitian ini bertujuan menggali informasi yang bisa digunakan dari data
pelatihan alumni mahasiswa UNWIDHA Klaten untuk memprediksi masa studi
mahasiswa berdasarkan IPK 2 semester pertama, nilai ujian nasional (UN),
penjurusan sekolah, lulusan sekolah, jalur masuk perguruan tinggi dan hasil tes
masuk. Hasil prediksi dikelompokkan kedalam enam kelas yaitu masa studi < 4
tahun, masa studi >= 4 tahun dan masa studi < 4.5 tahun, masa studi >= 4.5 tahun
dan masa studi < 5 tahun, masa studi >= 5 tahun dan masa studi < 5.5 tahun, masa
studi >= 5.5 tahun dan masa studi < 6 tahun dan terakhir masa studi >= 6 tahun.
Selain itu, penelitian ini juga untuk menganalisa dan membandingkan Kinerja
algoritma kombinasi dengan algoritma BN, dan KNN. Hasil dari sistem
menunjukkan bahwa algoritma kombinasi memiliki akurasi yang lebih unggul dari
pada algoritma BN, dan KNN vyaitu sebesar 70 % untuk program studi eksak dan
65 % untuk program studi non eksak. Sedangkan untuk waktu komputasi
algoritma kombinasi lebih cepat dari pada algoritma KNN tetapi sedikit lebih lama
dari algoritma BN.

Kata kunci : data mining, bayesian network, k-nearest neighbors, masa studi.



ABSTRACT

One of the factors that affect the quality of a university is the student's
performance can be measured by the length of the study period. The faster the
study period, the students of the student's performance is getting better, and vice
versa. National Accreditation Board for Higher Education (BAN PT) in charge of
assessing the quality of higher education. With these assessments college will
further improve the quality and quality in order to achieve a vision, mission and
goals of the college. Higher education has an important role in managing and
evaluating the performance of students, especially graduate students.

Data on college untapped to understand the conditions of a university in
order to improve the quality. The process to obtain useful information from large
amounts of data in order to get a knowledge of so-called data mining (data
mining). In this study will be made an application to predict future studies students
at the University of Widya Dharma (UNWIDHA) Klaten based desktop by
implementing a combination of algorithms Bayesian Network (BN) and K-Nearest
Neighbors (KNN).

This study aims to explore the information that can be used from the training
data of alumni students UNWIDHA Kilaten to predict the future of a student's
study is based on GPA 2 first half, the national exam (UN), the school majors,
graduate school, college entrance lane and the results of the entrance test. The
prediction results are grouped into six classes, namely the period of study <4 years
of the study period> = 4 years and a study of <4.5 years, the study period> = 4.5
years and a period of study <5 years of the study period> =5 years and a period of
study <5.5 year study period> = 5.5 years and a period of study <6 years and last
period of study> = 6 years. In addition, this study is also to analyze and compare
the performance of the algorithm algorithm combination with BN, and KNN. The
results of the system show that the algorithm has a combination of superior
accuracy of the algorithm BN, and KNN which is 70% for inexact course and 65%
for non-exact courses. As for the combination algorithm computation time faster
than the KNN algorithm, but slightly longer than the BN algorithm.

Keywords: data mining, Bayesian networks, k-nearest neighbors, the study period.
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