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BAB VI 

PENUTUP 

 

A. Kesimpulan 

Berdasarkan tahap – tahap penelitian yang telah dilalui hasil penelitian 

menunjukkan bahwa model LSTM secara konsisten memberikan hasil prediksi 

yang lebih baik dibandingkan ARIMA di hampir semua periode pengujian. LSTM 

mampu mengenali pola non-linear yang kompleks pada data harga saham, sehingga 

menghasilkan tingkat kesalahan prediksi yang lebih rendah dan performa yang 

lebih stabil. Hal ini memperlihatkan kemampuan LSTM dalam menangkap 

dinamika pasar yang tidak bisa dijelaskan dengan pendekatan statistik tradisional 

seperti ARIMA. 

Penelitian ini berhasil menggabungkan data harga saham dengan data sentimen 

pasar yang diperoleh dari media sosial Twitter. Proses integrasi dilakukan melalui 

sinkronisasi tanggal antara data saham harian dari Yahoo Finance dan skor 

sentimen hasil analisis VADER, sehingga setiap titik data saham memiliki 

pasangan nilai sentimen yang merepresentasikan kondisi psikologis pasar pada hari 

yang sama. Nilai sentimen ini kemudian ditambahkan sebagai variabel input 

tambahan bersama indikator teknikal seperti moving average, RSI, dan volatility. 

Dengan pendekatan ini, model dapat mempelajari keterkaitan langsung antara 

perubahan harga saham dan fluktuasi emosi publik, yang menjadi dasar penting 

dalam menjawab rumusan masalah pertama terkait penggabungan data sentimen 

dengan data saham. 

Selain itu, hasil eksperimen juga memperlihatkan bahwa integrasi data 

sentimen memiliki peran penting dalam meningkatkan akurasi model, terutama 

pada pendekatan berbasis deep learning. Ketika variabel sentimen dihilangkan, 

kinerja model cenderung menurun secara signifikan, khususnya pada periode 

sebelum dan setelah pandemi. Sebaliknya, ketika sentimen dimasukkan ke dalam 

model, LSTM mampu mempertahankan akurasi tinggi bahkan menunjukkan 
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peningkatan performa yang mencolok pada masa volatilitas tinggi seperti periode 

COVID-19. 
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B. Saran 

Berdasarkan temuan penelitian ini, terdapat beberapa hal yang dapat menjadi 

saran untuk penelitian selanjutnya. Pertama, penelitian mendatang disarankan 

untuk memperluas sumber data sentimen, tidak hanya terbatas pada Twitter, 

melainkan juga mencakup berita keuangan, forum diskusi investor, atau media 

sosial lain seperti Reddit dan StockTwits. Dengan demikian, gambaran sentimen 

pasar yang diperoleh akan lebih kaya dan beragam. 

Kedua, hasil penelitian menunjukkan bahwa LSTM unggul dibandingkan 

ARIMA, namun bukan berarti ARIMA tidak relevan. Kombinasi antara keduanya 

dalam bentuk model hybrid, seperti ARIMA-LSTM, dapat menjadi pendekatan 

menarik karena memungkinkan penggabungan kelebihan model statistik dan deep 

learning. 

Ketiga, penelitian berikutnya dapat mengeksplorasi arsitektur deep learning 

lain, misalnya GRU, Transformer, atau model berbasis attention, yang berpotensi 

lebih efisien dalam menangkap dependensi jangka panjang. Keempat, penelitian 

juga dapat mempertimbangkan penambahan faktor eksternal di luar data harga 

saham, sentimen, dan indikator teknikal, misalnya data makroekonomi seperti 

suku bunga, inflasi, dan kebijakan moneter, untuk memperkaya konteks prediksi. 

Terakhir, penelitian ini hanya difokuskan pada saham AAPL. Oleh karena itu, 

penelitian selanjutnya disarankan untuk menguji metode serupa pada saham lain 

maupun indeks pasar global, sehingga dapat memperkuat generalisasi model dan 

memperluas penerapannya. Dengan langkah-langkah tersebut, diharapkan 

penelitian di masa depan dapat menghasilkan model prediksi harga saham yang 

lebih akurat, adaptif, dan bermanfaat dalam mendukung pengambilan keputusan 

investasi. 
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