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INTISARI

Iris mata setiap orang berbeda satu sama lain bahkan orang yang kembar
identik sekalipun dan mempunyai struktur yang kompleks. Dalam bidang biometric,
iris mata membawa informasi yang sangat penting berkaitan dengan kesehatan
maupun informasi lain. Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mendeteksi
kemungkinan gangguan kesehatan yang dialami pasien berdasarkan pengenalan iris
mata. Gangguan pencernaan, kolesterol, dan stress merupakan studi kasus penelitian
yang diambil. Metode pengenalan iris mata menggunakan pendekatan algoritma
pembelajaran mendalam dengan arsitektur convolutional neural network. Teknik
tersebut akan digunakan untuk mengenali bagian-bagian iris mata, kemudian
diklasifikasikan berdasarkan pelabelan yang sudah dilakukan dan dikonfirmasi
keakuratan oleh dokter yang sudah berpengalaman dalam iridology. Penggunaan
teknik deep learning dalam penelitian ini memberikan tingkat akurasi tertinggi

sebesar 81.92%.

Kata Kunci: iridology, deep learning, biometric, convolutional neural network, iris
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ABSTRACT

Each person's eyes are different from each other's even identical twins and
have complex structures. In the field of biometrics, iris brings very important
information relating to health and other information. The purpose of this study was to
detect the possibility of health problems experienced by patients based on the
recognition of the iris. Digestive disorders, cholesterol, and stress are case studies of
research taken. The iris recognition method uses a deep learning algorithm approach
with a convolutional neural network architecture. The technique will be used to
recognize the iris, then classified based on the labeling that has been done and
confirmed the accuracy by doctors who are experienced in iridology. The use of deep
learning techniques in this study provides the highest level of accuracy of 81.92%.

Keywords: iridology, deep learning, biometrics, convolutional neural network, iris
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