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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

6.1  kesimpulan 

Berdasarkan hasil yang telah diperoleh dalam penelitian maka dapat 

disimpulkan bahwa: 

1. Identifikasi dan klasifikasi mangga madu matang, mangga madu mentah dan 

non mangga menggunakan convolutional neural network (CNN) telah 

berhasil dilakukan dengan hasil yang baik. 

2. Pelatihan yang telah dilakukan untuk klasifikasi mangga matang, mangga 

mentah, dan non mangga cocok menggunakan arsitektur jaringan 

convolutional neural network (CNN). 

3. Menggunakan dropout regularization untuk meningkatkan jaringan 

pembelajaran telah memberikan hasil akurasi yang baik. Dengan adanya 

dropout regularization meningkatkan akurasi sebanyak 9.5%. Hasil akurasi 

yang diperoleh yaitu 81.64%. 

6.2  Saran 

Adapun saran untuk penelitian berikutnya adalah :  

1. Menambahkan dataset yang lebih banyak akan menghasilkan akurasi yang 

lebih baik dan penambahan kelas lebih banyak akan membuat penelitian lebih 

variatif. 

 2.  Penelitian yang telah berhasil dilakukan dapat diimplementasikan ke aplikasi 

mobile sehingga dapat dimanfaatkan oleh masyarakat luas dan diterapakan 

secara real time. 
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3. Modifikasi pada masing-masing arsitektur jaringan dapat menjadikan 

penemuan baru untuk hasil inference yang lebih baik. 
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